FISA DISCIPLINEI?Y

1. Date despre program

1.1. Institutia de invatamant superior

Universitatea Petrol-Gaze din Ploiesti

1.2. Facultatea

Litere si Stiinte

1.3. Departamentul

Informatica, Tehnologia Informatiei, Matematica, Fizica

1.4. Domeniul de studii universitare Informatica
1.5. Ciclul de studii universitare Licenta
1.6. Programul de studii universitare Informatica

2. Date despre disciplina

2.1. Denumirea disciplinei

| Tehnici de Data Mining

2.2. Titularul activitatilor de curs

Conf.dr.mat. Marinoiu Cristian

2.3. Titularul activitatilor aplicative

Lector dr. Tudorica Daniela

2.4. Anul de studiu

2.5. Semestrul * 6
2.6. Tipul de evaluare Examen
2.7. Categoria formativa*™ / regimul*** disciplinei | FO/O

* numarul semestrului este conform planului de invatdmant;

** fundamentala = FO; de domeniu = D1; de specialitate = S2; complementara = C3

*** obligatorie = O; optional = A; facultativa = L

3. Timpul total estimat (ore pe semestru al activitatilor didactice)

3.1.Numar de ore pe saptaméana 4 din care: 3.2. 2 3.3. Seminar/laborator | 2
curs

3.4.Total ore din planul de invatamant 40 din care: 3.5. 20 ] 3.6.Seminar/laborator | 20
curs

3.7. Distributia fondului de timp ore

Studiu dupa manual, suport de curs, bibliografie si notite 20

Documentare suplimentara in biblioteca, pe platformele electronice de specialitate si pe teren 40

Pregatire seminarii/laboratoare, teme, referate, portofolii i eseuri 33

Tutoriat 14

Examinari 3

Alte activitatj -

3.7. Total ore studiu individual | 110

3.8. Total ore pe semestru 150

3.9. Numarul de credite 5

4. Preconditii (acolo unde este cazul)

4.1. de curriculum | Modelare si Simulare

4.2. de competente | Abilitai de modelare
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1) Adaptare dupa Ordinul Ministrului educatiei, cercetarii, tineretului si sportului nr. 5 703/2011 privind implementarea Codului
national al calificarilor din invatamantul superior, publicat in Monitorul Oficial al Roméniei, partea I, nr.880 bis / 13.X11.2011

5. Conditii (acolo unde este cazul)

5.1. de desfasurare a cursului | e

Sala cu dotare clasica

5.2. de desfasurare a .
seminarului/laboratorului

Sala de calculatoare cu aplicatie software adecvata

6. Competente specifice acumulate

aplicare

Competente profesionale

C2.5 Realizarea unor proiecte informatice dedicate
C3.3 Utilizarea modelelor si instrumentelor informatice si matematice pentru
rezolvarea problemelor specifice domeniului de aplicare

C3.4 Analiza datelor si a modelelor
C4.2 Interpretarea de modele matematice si informatice

C4.3 Identificarea modelelor si metodelor adecvate pentru rezolvarea unor probleme reale

C3.1 Descrierea de concepte, teorii si modele folosite in domeniul de aplicare
C3.2 Identi ficarea si explicarea modelelor informatice de baza adecvate domeniului de

Competente
transversale

CT1 Aplicarea regulilor de munca organizata si eficienta, a unor atitudini responsabile fata de
domeniul didactic-stiintific, pentru valorificarea creativa a propriului potential, cu respectarea
principiilor si a normelor de etica profesionala

7. Obiectivele disciplinei (reiesind din grila competentelor specifice acumulate)

7.1. Obiectivul general al disciplinei

v oA _ A

Obiectivul principal al disciplinei consta in intelegerea si asimilarea
de catre studenti a principiilor de baza ale data mining-ului prin
intermediul unor tehnici clasice din acest domeniu

7.2. Obiectivele specifice

Dupa parcurgerea disciplinei studentii vor putea sa:

o faca diferenta intre o problema de invatare supervizata si una
de invatare nesupervizata
e propuna si sa rezolve modele liniare de regresie simpla

o valideze modelul liniar propus si sa-l utilizeze pentru predictie
o inteleaga si sa utilizeze regresia logistica pentru predictie
e sa utilizeze o tehnica de clusterizare pentru detectarea claselor

8. Continuturi

8.1. Curs Nr.ore Metode de predare Observatii
1. Introducere in Data Mining 2

2. Modele de regresie liniara simpla 8
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(Covarianta, corelatie, regresie.
Rezolvarea modelului prin metoda celor
mai mici patrate.

Estimarea coeficientilor de regresie.
Reziduri-proprietatj.

Estimarea dispersiei erorilor.

Teorema Gauss-Markov.

Utilizarea modelului liniar de regresie
simpla pentru predictie)

3. Modelul liniar de regresie liniara simpla
in ipoteza de normalitate a erorilor
(Intervale,elipse de incredere, banda de
incredere. Teste pentru verificarea
ipotezelor statistice asupra parametrilor
modelului. Validarea modelului liniar de
regresie simpla)

4. Tehnici de clasificare supervizata si
nesupervizata : regresia logistica binara si
clusteri ierarhici

Expunere, studii de caz,
conversatie, dezbatere

Bibliografie

1. Cristian Marinoiu, Modele de regresie liniara, Editura Universitatii Petrol-Gaze din Ploiesti, Ploiesti, 2015

2. Cornillon, Pierre-André, Matzner-Lgber , RégressionThéorie et applications, Springer Paris,2007
3. Trevor Hastie, Robert Tibshirani, Jerome Friedman, The elements of Statistical Learning, Springer-

Verlag, New York, 2001

4.Douglas Montgomery, Elizabeth A. Peck, G,Geofrey Vining, Introduction to Linear Regression Analysis,

John Wiley and Sons, Inc Publication, New Jersey, U.S.A,

5. Max Bramer, Principles of Data Mining, Springer Verlag, London Limited 2007

8.2. Seminar / laborator/proiect Nr. ore Metode de predare Observatii
1.0rganizarea datelor pentru minerit in 2

date (data mining) Expunere, studii de caz,

2.Aplicatii ale regresiei liniare simple 12 conversatie, dezbatere:aplicatji

3.Aplicatii care utilizeaza regresia logistica 6 pe calculator

binara si clusteri ierarhici

Bibliografie

1. Cornillon, Pierre-André, Matzner-Laber , Régression Théorie et applications, Springer Paris,2007
2. Trevor Hastie, Robert Tibshirani, Jerome Friedman, The elements of Statistical Learning, Springer-

Verlag, New York, 2001

3.Douglas Montgomery, Elizabeth A. Peck, G,Geofrey Vining, Introduction to Linear Regression Analysis,

John Wiley and Sons, Inc Publication, New Jersey, U.S.A

4. Max Bramer, Principles of Data Mining, Springer Verlag, London Limited 2007
5.0ctaveTutorial https://en.wikibooks.org/wiki/Octave_Programming_Tutorial
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9. Coroborarea continuturilor disciplinei cu asteptarile reprezentantilor comunitatii
epistemice, asociatilor profesionale si angajatori reprezentativi din domeniul aferent

programului

Tehnicile de data mining reprezinta o directje relativ noua in Informatica. Sprijinte puternic pe rezultatele
mai vechi sau mai noi din domeniile statisticii matematice si ale inteligentei artificiale
aceste tehnici sunt utilizate din ce in ce mai mult in lucrari de cercetare interdisciplinara datorita
potentialului inovativ pe care- | ofera: extragerea cunostintelor din uriasul volum de date acumulat de-a
lungul timpului nu poate fi imaginata astazi in afara utilizarii acestor instrumente.
La ora actuala meseria de ,miner in date” este practicata de diversi specialisti (matematicieni,
informaticieni, ingineri, economisti, medici, psihologi,geneticieni etc.) care au un minim de cunostinte in
domeniu si care sunt preocupati preocupati in valorificarea informatjilor acumulate in domeniul lor de
activitate. Un statut bine conturat al specialistului in data mining este pe cale de a se definitiva ( vezi, de
exemplu http://www.socdm.org/index.php/about-us/5-launch-announcement sau
http://www.allanalytics.com/author.asp?section_id=2587&doc_id=271335)

10.Evaluare
Tip activitate 10.1. Criterii de evaluare 10.2. Metode de evaluare 1.0'3' Pon'dertve
din nota finala
Calitatea prezentarii
10.4. Curs svu b|ectquI| v 3 Examinare orala cu bilete 25%
raspunsurilor la
examinarea finala
Calitatea activitaii | Intrebari privitoare la modul de
desfasurate in cadrul | rezolvare a problemelor 25%
laboratorului propuse in cadrul laboratorului
10.5. Seminar/laborator/ | Calitatea raspunsurilor la | Teste de control pe parcursul
proiect testele de control semestrului 25%
Calitatea proiectului | Prezentarea  proiectului  pe
elaborat  in  cadrul | calculator 25%

laboratorului

10.6. Standard minim de performanta

Studentul trebuie sa

e descrie corect modelele de regresie liniara, cel de regresie logistica binara si cel de clustering;
¢ stie sa utilizeze pachetul de programe prezentat la laborator pentru rezolvarea regresiilor liniare
simple si a regresiei logistice binare si sa interpreteze corect rezultatele.

Data completarii

Semnatura titularului de curs

Conf. dr.Marinoiu Cristian

Data avizarii in departament
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Semnatura titularului de seminar/laborator

Lector dr. Tudorica Daniela

Semnatura directorului de departament

Conf. dr. Gabriela Moise
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